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BOLUM 3: Derin Ogrenme Modelleri
3.1 Evrisimli Sinir Aglar1 (Convolutional Neural Network)

« Stride her adimda konvoliisyon fitresinin boyutunu belirleyen
operatordiir. Genel olarak default degeri 1’e ayarlidir. Hareket
adim boyutu arttik¢ca 6zellik haritas1 kiiciilecektir.
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« Padding giris ile ayn1 boyutta o6zellik haritasi olusturmak ig¢in
kullanilir. Bu islemde girisin etrafina O degerindeki hiicreler
eklenir.
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Stride=1 Padding ile Birlikte Ozellik Haritas:
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* Pooling konvoliisyon isleminden sonra uygulanir. Pooling ile
ozellik haritasinin boyutu indirgenir.

* Pooling katmani, 06zellik haritasinin yiikseklik ve genislik
boyutlarin1 azaltarak ornekleme Yyapar. Derinlik boyutunda
degisiklik yapilmaz.

 Bu kapsamda en c¢ok tercih edilen yontem max pooling
yontemidir. Bu yontemde pencere boyutu ve stride degerleri
belirlenir.
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2x2 pencere boyutunda
max pooling ve stride=2
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* Pooling isleminde pencere boyutu ve stride o6zellik haritasinin
yarisi alinir. Bu sayede pooling islemi sonunda 6zellik haritasinin
boyutu yiikseklik ve genislik agisindan yartya indirgenmis olur.
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« Tamamen bagli katman, pooling katmanindan sonra gelir. Pooling
katmani sonucu elde edilen ¢ boyutlu 6zellik haritas1 bu
katmanda bir boyutlu bir vektére doniistiirilir. Bu katman
siiflandirilmanin yapildigi katman olarak bilinir.

* Evrisimli Sinir Aglarinin egitimi, gradyan inis metodu ve geri
yayilma ile gerceklestirilir.

« Bu konuda asagidaki internet adresini ziyaret ederek gradyan inis
metoduna ve geri yayilma ile ilgili konular1 inceleyiniz.

http://huseyinatasoy.com/Geri-Yayilimli-Yapay-Sinir-Aglari
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« Softmax katmani ve fonksiyonu smiflandirma problemlerinde
kullanilir. Bu fonksiyon cikisin simiflara ait olma olasiliklarini
Verir.
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Evrigimli Sinir Aglarinda dogrudan Ogrenilmeyip agin mimarisi
olusturulurken belirlenen parametreler vardir.

 Filtre boyutu, filtre sayisi, stride, padding (var-yok) bunlardan
bazilaridir.



